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데이터 클리닝 

■ 필요성 

 머신러닝 등 데이터 분석의 정확도는 분석 데이터의 품질에 의해 좌우

됨 

 데이터 품질을  높이기 위해서는 누락 데이터, 중복 데이터 등 오류를 

수정하고 분석 목적에 맞게 변형하는 과정이 필요 

 

■ 데이터 클리닝 과정 

 데이터 평가 

 데이터 정제 



데이터 클리닝 과정 

■ 데이터 평가Access Data 

 누락 데이터 평가 

 이상치 평가 

 중복 데이터 평가 

 

■ 데이터 정제Cleaning Data 

 누락 데이터 처리 

 이상치 처리 

 중복 데이터 처리 



 누락 데이터 평가 

■ 누락 데이터 Missing values 

 분석하고자 하는 데이터 세트에 원소 데이터 값이 종종 누락되는 경우
가 있음  

 데이터를 파일로 입력할 때 빠트리거나 파일 형식을 변환하는 과정에
서 데이터가 소실되는 것이 주요 원인 

 일반적으로 DataFrame에서는 유효한 데이터 값이 존재하지 않는 누락
데이터를 NaN(Not a Number)으로 표시 

 

■ 누락 데이터 평가Assess missing values 

 Dirty Data 판별법의 Step1. Completeness에서와 같이 

    모든 데이터가 채워져 있는가?    행, 열에 Null값이 없는지 확인 

 DataFrame의 Library로 판별 가능 



실험 데이터세트 

■ seaborn 데이터세트 

 seaborn은 대표적인 시각화 라이브러리   vs. matplotlib  

 seaborn에서는 다양한 시계열 데이터 등의 데이터세트를 가지고 있음 

 예를 들면, titanic의 생존자 예측을 위한 ‘titanic’ 데이터세트 

 또한, 붓꽃이라고 해야하나요? 꽃의 width와 length에 따른 종 분류 데이

터를 가지고 있는 iris 

 

■ 실험 데이터Experiment Data 

 ‘titanic’ 데이터세트 사용 



 실습1.1 데이터 준비 

■ seaborn 데이터세트  가져오기 

 

 

 

 

■ seaborn  라이브러리 설치 안 된 경우 (아래 오류 발생) 

 

import seaborn as sns 
 
#load titanic dataset 
df = sns.load_dataset('titanic') 
df 



 seaborn library 설치 

■ Anaconda Prompt에서 

 가상환경 목록 확인 

    : conda env list  

 가상환경 활성화  

    : conda activate data_eng  

 설치된 library목록 확인 

    : conda list  

    ( seaborn library없는 것 확인 ) 

 seaborn library 설치 

   : conda install seaborn 



 실습1.1 결과 



Titanic Dataset Features 



 실습1.2 

■ 요약정보 출력  info( ) 

 ‘deck’열은 승객이 몇 번  

      데크에 승선했는지 

 

 ‘deck’ 열에 NaN값이 아닌  

     유효한 데이터가 203개 있는  

     것을 확인 

 

 



 실습1.3 

■ 누락 데이터의 개수 구하기1 

 value_counts(dropna=False) 

 ‘deck’ 열의 승선 데크 종류별 개수 확인  

 dropna=False 옵션 (누락데이터 개수 포함) 

 



 실습1.4 

■ isnull( ) 

 누락 데이터이면 True 반환, 유효한 데이터이면 False반환  

 notnull( )은 반대로 

 



 실습1.5 

■ 누락 데이터 개수 구하기2 

 isnull()에서 반환되는 값 True는 

    연산에서는 1, False는 0값으로  

    취급됨 

 

 예를들어, 

     isnull().sum()은 참(1)의 합을 구함 

     = null값의 개수 구하기 

  

 sum(axis=0)에서 

     axis=0는 각 열의 합 

 

 

 



 누락 데이터 처리 

■ 누락 데이터 처리Handling missing values 

 행 또는 열에서 누락된 데이터는 머신러닝의 결과에 악영향을 끼칠 수 

있음 

 머신러닝 분석 모형에 데이터를 입력하기 전에 반드시 누락 데이터를 

제거하거나 다른 적절한 값으로 대체하는 과정이 필요 

 즉, 누락데이터는 제거하거나 새로운 값(?)을 삽입하여 처리 

 새로운 값은 코딩으로 평균값 등으로 대체 

 

■ 데이터 정제 방법 

 누락 데이터 제거 – 행 또는 열 제거 

 누락 데이터 대체Imputation 



 누락 데이터 제거 

■ 누락 데이터 제거 기준 

 예를 들어, 분석 대상의 관측값 즉, 행을 제거하는 경우 100개중 5개 정

도면 제거해도 무방할 것 임  

 그러나, 10개의 관측값 중 5개를 제거하기는 어려울 것임 (50%를 제거

하는 것이 가능한가?) 

 

■ 열 또는 행의 제거 

 열을 제거하면 분석 대상이 가지는 특성(변수, feature)를 제거 -> 분석에 

필요 없는 특성인지 판단 

 행을 제거하면 분석 대상의 관측값(레코드)을 제거  -> 분석데이터의 양

이 부족하지 않다면 가능 



 실습2.1 

■ 누락 데이터 개수 파악 

 ‘titanic’ 데이터세트의 각 열에 

    누락 데이터가 몇 개씩 포함되어 

    있는지 확인 => 실습1.5 

 

 isnull()로 구한 참,거짓 테이블에 

     value_counts()를 적용하여 

     True, False의 개수를 구하고 

     그 중 True가 있는 것은 개수를 

     True가 없는 것은 0을 출력 

     (True가 누락데이터가 있다는 것) 

 



 실습2.2 

■ 누락 데이터가 많은 열 제거 

 dropna( axis=1, thresh=500) 

 axis=1  옵션 : 열 제거  

 thresh=500 옵션 : null이 아닌 유효데이터가 500개 미만이면 삭제 

 ‘deck’열의 유효데이터가 203 (891-688)개로 500개 미만이라 ‘deck’열은 

제거 됨 

 전체 15개 열 중 하나가 삭제되어 14개 남음 

 

 



 실습2.3 

■ 누락 데이터를 포함한 행 제거 

 dropna( subset=[‘age’], how=‘any’ ) 

 subset=[‘age’] 옵션 : ‘age’열에 대해 

 how=‘any’ 옵션 : NaN이 하나라도 존재하면     cf. 모두 how=‘all’ 

 default (axis=0) 행 삭제  

 총 891데이터에서 누락 데이터를 포함한 177개 행을 삭제하면 714행 

 177개의 관측값을 삭제해도 분석에 문제가 없는가? 

 

 



 누락 데이터 대체 

■ 누락 데이터 대체 Imputation 

 데이터세트의 품질을 높일 목적으로 누락 데이터를 무작정 삭제해 버

린다면 어렵게 수집한 데이터를 사용하지 못하게 된다  

 데이터 분석의 정확도는 데이터의 품질 외에도 제공되는 데이터의 양

에 의해 상당한 영향을 받는다 

 따라서 데이터 중에서 일부가 누락되어 있더라도 나머지 데이터를 최

대한 살려서 데이터 분석에 활용하는 것이 좋은 결과를 얻는 경우가 많

다 

 

■ 대체 방법 

 데이터의 분포와 특성을 잘 나타낼 수 있는 평균값, 최빈값 등을 활용  

 최빈값 : 가장 자주 나온 값 



 실습3.1 

■ ‘age’열의 누락 데이터 확인 

 ‘titanic’ 데이터세트의 ‘age’ 열에서 

    앞 20개 행에 대 NaN이 몇 개 인지 

    눈으로 확인   :  head(20) 

 

 5, 17, 19번 행이 누락 데이터인 것 확인 

      



 실습3.2 

■ 평균값 계산 

 mean()     cf. median() : 중간값  

 

 

 

■ 평균값으로 대체 

 fillna( 평균값 ) 

 ‘age’열의 NaN을 찾아서 모두 평균값으로 대체  

 
df['age'].fillna(mean_age, inplace=True) 
df['age'].head(20) 

mean_age = df['age'].mean() 
mean_age 



 실습3.2 결과 



통계 Library 

■ Pandas DataFrame  유용한 method 

 sum 전체 성분의 합을 계산 

     sum1 = df.sum(axis = 1)   # 행 단위 

     sum2 = df.sum(axis = 0)   # 열 단위 

 min, max 전체 성분의 최소값, 최대값을 계산 

 idxmin, idxmax 전체 인덱스 중 최소값, 최대값의 key값을반환 

 mean 전체 성분의 평균을 계산 

 median 전체 성분의 중간값을 반환 

 std, var 전체 성분의 표준편차, 분산을 계산 
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